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Resumen

Extraer información útil de grandes conjuntos de datos puede ser una
tarea dispendiosa. Podemos considerar los datos como una nube de infor-
mación que tiene una estructura. Los datos se transforman y cambian, sin
embargo se puede intentar capturar en cada momento ciertos invariantes
de su la estructura general. Una manera de hacerlo se logra utilizando
El análisis topológico de datos (TDA). La homoloǵıa persistente es una
herramienta sofisticada para identificar caracteŕısticas topológicas y para
determinar cómo tales caracteŕısticas persisten a medida que los datos se
ven en diferentes escalas. En esta charla haremos un exámen somero del
TDA y consideraremos sus relaciones con un análisis politico realizado
en el Reino Unido y con las redes sociales, en particular, una medida de
popularidad.

Palabras & frases claves: Análisis topológico de datos, homoloǵıa
persistente, word2vec, popularidad de imágenes, complejidad y ciencias
poĺıticas.
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